Wielokryterialna modularnos$é w przetwarzaniu jezyka
naturalnego

Dziedzina przetwarzania jezyka naturalnego (NLP) odnotowala w ostatnich latach
btyskawiczny postep dzigki cigglemu skalowaniu gtebokich sieci neuronowych (DNN).
W rezultacie, pojawienie sie modeli podstawowych znaczgco zmienito krajobraz NLP,
gdzie wstepnie wytrenowane modele jezykowe i duze modele jezykowe (LLM) osiggajag
wyjatkowe rezultaty w licznych zadaniach.

Trwajacy proces skalowania glebokich sieci neuronowych doprowadzit do wzrostu
popularno$ci modularnego uczenia glebokiego (MDL). Metody MDL prezentuja
tanszg alternatywe do catkowitego dostrajania modeli poprzez parametrycznie efek-
tywny odpowiednik, ktory redukuje wymagania obliczeniowe modyfikacji modelu.
W szczegoélnosci, w przypadku sztandarowych modeli LLM, ktére swoim rozmia-
rem przekraczajg 100 miliardéw parametréw, nawet predykcja wymaga znacznej
infrastruktury sprzetowej, pomijajac catkowicie koszty treningu takiego modelu.
Co wiecej, moduty MDL mogg wzbogaca¢ modele podstawowe dodajac im rézne
umiejetnosci, czesto wykorzystujgc jednocze$nie wiele z nich i 1gczac je w zaleznosci
od potrzeb zadania docelowego.

Niniejsza praca skupia sie na modularnym uczeniu gtebokim i bada wielokryte-
rialne aspekty metod modularnych w formie serii czterech publikacji. W pierwszych
trzech z nich stawiane jest pytanie badawcze, ktére rozwaza konkretny problem
w istniejgcych aspektach: wielozadaniowosci, wielodomenowosci i wielojezycznosci.
Owe prace skupiajg sie na jednym, konkretnym przypadku wielokryteriowo$ci na
raz, bez modyfikacji pozostatych (np. podczas eksploracji konfiguracji zadan wielo-
zadaniowych zachowujemy niezmieniong domene i jezyk(i)). Kazda z pierwszych
trzech publikacji przedstawia nowy system lub metode, ktéra ma na celu usuniecie
ograniczen obecnych rozwigzan w danym aspekcie. W ostatniej, czwartej publikacji,
zostal sformulowany nowy aspekt, nazwany wielomodelowym. Praca testuje istnie-
jace metody modularne w nowych warunkach i ukazuje ograniczenia obecnych metod

modularnych.

Slowa kluczowe: Modularne uczenie glebokie, Parametrycznie efektywne dostraja-
nie, Przetwarzania jezyka naturalnego
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