
Wielokryterialna modularnoúÊ w przetwarzaniu jÍzyka
naturalnego

Dziedzina przetwarzania jÍzyka naturalnego (NLP) odnotowa≥a w ostatnich latach
b≥yskawiczny postÍp dziÍki ciπg≥emu skalowaniu g≥Íbokich sieci neuronowych (DNN).
W rezultacie, pojawienie siÍ modeli podstawowych znaczπco zmieni≥o krajobraz NLP,
gdzie wstÍpnie wytrenowane modele jÍzykowe i duøe modele jÍzykowe (LLM) osiπgajπ
wyjπtkowe rezultaty w licznych zadaniach.

Trwajπcy proces skalowania g≥Íbokich sieci neuronowych doprowadzi≥ do wzrostu
popularnoúci modularnego uczenia g≥Íbokiego (MDL). Metody MDL prezentujπ
taÒszπ alternatywÍ do ca≥kowitego dostrajania modeli poprzez parametrycznie efek-
tywny odpowiednik, który redukuje wymagania obliczeniowe modyfikacji modelu.
W szczególnoúci, w przypadku sztandarowych modeli LLM, które swoim rozmia-
rem przekraczajπ 100 miliardów parametrów, nawet predykcja wymaga znacznej
infrastruktury sprzÍtowej, pomijajπc ca≥kowicie koszty treningu takiego modelu.
Co wiÍcej, modu≥y MDL mogπ wzbogacaÊ modele podstawowe dodajπc im róøne
umiejÍtnoúci, czÍsto wykorzystujπc jednoczeúnie wiele z nich i ≥πczπc je w zaleønoúci
od potrzeb zadania docelowego.

Niniejsza praca skupia siÍ na modularnym uczeniu g≥Íbokim i bada wielokryte-
rialne aspekty metod modularnych w formie serii czterech publikacji. W pierwszych
trzech z nich stawiane jest pytanie badawcze, które rozwaøa konkretny problem
w istniejπcych aspektach: wielozadaniowoúci, wielodomenowoúci i wielojÍzycznoúci.
Owe prace skupiajπ siÍ na jednym, konkretnym przypadku wielokryteriowoúci na
raz, bez modyfikacji pozosta≥ych (np. podczas eksploracji konfiguracji zadaÒ wielo-
zadaniowych zachowujemy niezmienionπ domenÍ i jÍzyk(i)). Kaøda z pierwszych
trzech publikacji przedstawia nowy system lub metodÍ, która ma na celu usuniÍcie
ograniczeÒ obecnych rozwiπzaÒ w danym aspekcie. W ostatniej, czwartej publikacji,
zosta≥ sformu≥owany nowy aspekt, nazwany wielomodelowym. Praca testuje istnie-
jπce metody modularne w nowych warunkach i ukazuje ograniczenia obecnych metod
modularnych.

S≥owa kluczowe: Modularne uczenie g≥Íbokie, Parametrycznie efektywne dostraja-
nie, Przetwarzania jÍzyka naturalnego
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